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< Compétences de chacun dans le projet

= LORIA: LLM modeling, pruning; dialogue processing; speech processing
= LIX: LLM distillation, low-cost training
= AP-HP: applications to healthcare domain; data provider

= LINAGORA: LLM training, finetuning, speech processing; data provider
= Huggingface: LLM training, hosting
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Positionnement

% Contexte et Objectifs
Comment mettre a jour un LLM ? Le finetuning ajoute difficilement de nouvelles connaissances et mene au catastrophic forgetting.

Objectifs:
- mettre a jour les modeles existants
- réduire les colts d’apprentissage
- faciliter I'intégration de nouvelles informations
- appliquer au dialogue en santé et en réunion

% Originalité et Verrous

Verrous liés a la mise a jour des LLM: Co(t de I'apprentissage, catastrophic forgetting

Verrous liés au résumé de réunions: langue francaise, modélisation des dialogues inter-humains (pas de chatbot !)

Verrous liés aux appels d’urgence: dialogue oral en situation de stress, données sensibles difficiles a acquérir, LLM voix+texte

Originalité:

Exploration et proposition de nouvelles approches combinant pruning / distillation / compression low-rank en vue de
continuer le pré-training de modeles existants, et de réduire les co(its d’apprentissage en travaillant a (a) maintenir le niveau
de performances tout en diminuant le nombre de paramétres et (b) cibler des données de meilleures qualité.

Propositions de modeles permettant de traiter les données multimodales dans le domaine médical: voix + texte, données

structurées et questionnaires semi-structurés
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Reéalisation

L Méthodologie LWk o inkos the T sheyiw o ool MMM ey
Compression: poids = high-rank, activations = low-rank, mais vl

compresser les activations demande plus de données; nous

combinons pré-compression des poids avec SVD puis distillation

valley

retraining after
pruning

pruning == orthog
{— projection onto
hyperplane

Simsamu dataset: simulation d’appels d’urgence en FR, 3h15 de
données audio + texte, 61 sessions. Disponible sur huggingface
hub: medkit/simsamu

loss 9 pretrained LLM before

small pruning

pretrained LLM before
large pruning

& Attendus et retombées

Good valley

LLM4ALL produira en open-source: | pemetors 1
- une version mise a jour d’'un LLM fondation existant.
- un LLM adapté aux résumés de réunion
- un LLM adapté aux appels d’'urgence du SAMU
- les études et scripts permettant de mieux comprendre les verrous et solutions pour construire ces LLM
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